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Principios  Mercados  Produtos  Maptrix  Mais

O CONCEITO gisbi
DE COMO UTILIZAR MAPAS
EM EMPRESAS E INSTITUIGOES PUBLICAS E PRIVADAS

MaPEI;}Shﬁ Conheca o software de georeferenciamento mais facil de operar

B | g d ata em empresas e instituicoes publicas
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o0 anroveifamento de informactes reais da operacio empresarial ou das cidades e b




W FGV

Apresentacao

ISDI

Maptrix X
P!

Eduardo de Rez...

C ‘ ® www.gisbi.com.br/there/maps.php

ew| 0 E @ :

Maptrix Visualizagio

e

(4] =
- 2 O]
F] &) »] [Trénsto]! é\,E
6]

Hibrido
Satéite
— Rekévo

Hospital
Sirio Libané s

eyd0y Y

Maptrix

4

BREE MmN I v ®Wo i§ &

Dados

Enderecos

Estabelecimentos e qualidade de vida
Cligus n3 caixe 20 l2do da classe de estabelecimentos pars exibi-los

4 maioria das ciasses tem 3brangénciz naconal. Chque em + pars exbir
informagdes adicionais.

++ ¥ Academias +

© @ Agéncias Bancarias +

CREd IORE ¥ B g+

CaiasEletronicos +

~ Clinicas Médicas +

 ®

<

Delegacias +
EscolasPrivadas +
EscolasPlblicas +

) Farmacias +

) Hospitais +

[}

RHED e

Hotéis +

Laboratdrios +
Padarias +

Postos de Salde +
Restaurantes +
Servico de fisioterapia +
Shopping Centers +

| Supermercados +

(2 Unwersidades Privadas +

) Unwersidades Publicas +

Salvar visualizagio atual  Ajuda

Estabelecimentos

MeuMapt »

Eduardo Francisco

Chuview

Eduardo de Rez...

Refletividade (dB2) |
22/03 s 1015 20 25 30 35 40 45 50 55 60 65 |

0.1 1 3 8 25 S0
Precipitagdo (mm/h)

=100

DEEMEEED B
|

pylaua

r
o
Ribeirdo

I
e

W S

y
7.5 ) iy
ParguesEstadual
d3,5€7ra do Mt



= BT

mTIBCO EMC
| h‘ ORACLE

75

‘ Marshalling = Analysis
Data Acquisition VLDW and Bl Appliances Analytics
2585 ORACE || EMC Gsas (pf,
(e | | 5 EY D | 112 @ o
Microsoft @xAaupo | | (i kognitio IRctan WG h(;lSID(]O ~
ool (270 (o= Microsoft | e
SpPIUNK > - T/
ANuments: SYIESOFE EMC. [ERADATA | |Teraoaa ORACLE
Including Complex Event Processing (CEP) to0ls
Data Providers No SQL Data Virtualization

" LexisNexis ) comSCORE

HILISU] i 3 REUTERS
SymphonyIRI¢ |

=* factual.

- kaggle GNIP

OPEN pamg 72, OO

DATA " radian®

fheoran jmg JATASIFT

Knoema

yhAaML * 8

G lEREDD ORACLE

cloudera EMC :
LR works GoOgle @

MAER Microsoft ,‘;\
. mongoDB snOPLOSIC

amazon Q Palantnr splunk >
webservices®

WAL T A

e IO MarkLogx( [kX]

*sparsrty<£ TERADATA |

COMPOSITE
SOFTWARE

ORACLE QD
INFORMATICA

| s

BPM & Action

PROGRESS

SOFTWARE

5 software~

Adobe

Wnslnr.

Microsoft: - force
TERADATA i
ELOQUA

IGrafx

Capgemini - Cappi ff
Manuel Sevill- 2012

Bl Tools

ACLE Mia.rwoﬂ tGoodData
o b ook *1 | LogiXML Infermation
w @ Roambi : Builders {4/

ii'ii'ii 0

+FPANORAMA

ContentManagement ) Google
And all your own data ORACLE EMC TE%2 )SGS OPENENe - micraStrategy 3 @
Andyourpartners data F\\z il Y - NSpaged wtablasy QllicView G
Adobe OPENTEXT w - PITIBCO 2395768 neutrinos QACTUATE |
- =t Eﬂ?& iKAULIDO Microsoft ORACI_E acdapeive |
ata Governance i
INFORMATICA BITIBCO @ talend' ()SAS. gy Orchestra




BIG DATA & Al LANDSCAPE 2018

INFRASTRUCTURE ANALYTICS APPLICATIONS - ENTERPRISE
HADOOP ON-PREMISE HADOOP IN THE CLOUD STREAMING / IN-MEMORY DATA ANALYST PLATFORMS DATA SCIENCE PLATFORMS MARKETING - B2B MARKETING - B2C CUSTOMER SERVICE
cloudera Hgﬁ‘ﬁ‘ﬂ\;s aWs  Microsoft Azure aWs  gdatabricks strim B2 Microsoft ‘@ penteho alteryx KNiIME o data cHRUS | RADIUS  App Autis 2813 @bioomreach # SendGrid @ MEDALLIA  zendesk
Pivotal | & M InfoSphere’ | zonfluent gridgainis gail,, QUAVUS  AYASDI P iku INSIDESALESCOM | dfpevensmame i) oo | BlueYonder (persapo) IEINE | ®CARABRIDGE
le Cloud Biginsighi i€ ridGain/a® o 5 B Gainsight' NG @ DAT#.
o GoogeCE;m . 1} oararorment - ATTIV/O Datameer Quid Incoma, | = "° ) rapicminer @ conversica ) vnrico Asense ACTIONIG SAILTHRU @ siuscons o 'T'?G ) .aﬁnm
IBM InfoSphere’ W eesuie [ (looe () altiscale lataArtisans - . 3 el igitalGenius
B jeth - - 15 hazelcast TERRACOTTA innr‘una ClearStory - Crigami CONTINUUM Macomimhrin Clar] Aavso tactai | g rubuior ¥ Databn B cuvnnme Zgmpericlo Amplero auTomAT Jfamesi
puecae Jethre ke ) . ENDOR M HopE T fuse|machines [Jraoars | s=NcAGIO Rollektion | o amperity Qmegat Tencom
Bottienose
HUMAN CAPITAL LEGAL FINANCE —  ENTERPRISE BACKOFFICE 1 SECURITY
NoSQL DATABASES NewSQL DATABASES GRAPHDBs 1 MPF DBs — CLOUDEDW —| | gj puaTFORMS VISUALIZATION MACHINE LEARNING —— | 0090 onrels PRODUCTIVITY AUTOMATION | @Tanium 13 Oy L ANCE €E>zscaler
aws Clustrix % @reow | TERaDATA i fhete entelo #naplan -
£ Gaogle Cloud 2 T b =08 g awg B Microsoft WS Hh+ableau E.r" {1 T cesten 4 slack & stackPath [Aillumio [3 cooe«: @CpheCiond
ORACLE Micrasoft Asuire Pivotal " | amasonsesune | L2 £ Googe Cloxt ' ik & Google Cloud hill & - zuora ‘ | Womamc ANOMAGI 4 prmamets mvecTRA
" W"MarkLogi ¥ cockroach Lass & * i Warehouse Systems i Nave Analics © Google Clovd celonis 2 Hy@0! [ oRAcLe OW’““ = =0 [ DATAVISOR % =it science
mongo arkLogic - Influxdara ORACLE . e ) DataRabot - . . ; - sl
AAEMSQL 6 influxd . . - @ction \obker aTscaLe Qlik® @a.._n,,. gamalon B WadeBWendy Trsmnana | lumioto (2D DIFFEOT C‘aplncﬂy W Sentnelons 8 SeartyScomsnd § corune
7 oatAsTAX: | s @  vourba | -gremor F‘?‘ Rearitio N Deta ELEMENT" Stella & chra talla® IFYD ~3%
booos B, j = P : ot | | @ o e wooesmrr | & ° Arppten A otunion R foodai cx
@ ArangoDB ocnuchbase @ citusdata ?P"C? & nineGraph Exasol sRCADISDETA  SIEENEE Yooros ploti VISENTE .
R plotly mya & casetext butterai Kasisto |  eworkFusion A @y e Gmmicm
redislabs SCYLLA. feporadignt Tebands ety | @Mremio | |nfoworks G oo A Dirst CHARTIO Teerzo “Lbonsal Y g g
APPLICATIONS - INDUSTRY
; __| | computer vision HORIZONTAL Al SPEECH & NLP
DATATRANSFORMATION — - DATA INTEGRATION DATA GOVERNANCE -1 MGMT/ MONITORING ADVERTISING EDUCATION 7 GOVERNMENT - FINANCE - LENDING FINANCE- — REALESTATE7 INSURANCE |
@ reome @ st | 4 Informatica aws O NewRelic acnfio | | Microsoft Azure @51 Watson Cortana. By | O GeogleCloud @twillo B s ondeck ffirm INVESTING | REDFIN
stalend ‘@) pentaho sonlogic s ®SailPoint | S O APPDYNAMICS @ sentient v () #rmondena rarralive @ = e e | @ oPENGOY aIaLs & Dataminr N ‘netnomile
plog feTEALLM . £03 rubrik , . i S Voyagetian * A0 sermantier 4 LR JIANPU.AI ol Opendoor
S L Wcafee Skyhigh 3 11 WAVEFRONT ifai e . PROPHESE > lever «Kreditech AVANT o’ ﬁ‘m‘ﬂ‘m’ff‘
aLteryx Q) TRIFACTA ;’seg'”"“ enigma Security Clou rfiz Ddynatrace " VmHere dar:: ) Affectiva 1100 st (@) Mobvel o, RO “Openx esoans | @eclara mark43 ;'“‘ui.:@:;m Aupstart | Jasvoeea VTS CYENCE
* pod : o - | CREDI | c
amr SEEomm  alooma collibra splunks Signalfx, @ ciruua oD ety rerouw B s“:'rﬂ""lr ne- voers snips | | Omemecenesk [ Adgorlf kidaptive . INSIKT 3 o 100Credit | = i
@& ] ZALEN! | o lation £ Moogsote (G umravel W EVERAI 2 deepomatic | nomcqie RIS 05 a MlindMeld  @Gpeomesic SNIPS dstillery s Liveintent ChacRuim [EN] EiscalNvote (@weia WecashinizaE -:ENHUM () reonomy
Ry Srream ol s Waterlin " b Do @ TAP. dataxu. guny t . € MoneyLion LGORZ @ compstas
A2 SUEATSES  GNE] | importio | Stitch | MUSHIES SYRER | ceercuy Fhumerty o #Etwentybn > : g s i | mavenPaci e
- d g s lomo} OpenlataSoft i s aife agiif A\CAPE
COppier ovuacve =72 HoCl & AFAGAYA CAP
STORAGE CLUSTER SVCS APPDEV — CROWD - HARDWARE GPUDBs — [ SEARCH LOGANAYTICS 7 SOCIALANALYTICS -3 WEB/MOBILE) -~ | HEALTHCARE LIFE SCIENCES ——— TRANSPORTATION — AGRICULTURE | COMMERCE - INDUSTRIAL —|
aws - SOURCING (?oogle'I'PU arm l.tgatlco I Wiwmiw sornkir 1 Gocge Ayt #g fatiron Clover 77505 Hoaiop® | Yoo color Levr | UBER TESLA | 2 FARNERS 5‘:1":5:::2:‘){ GgloT PREDIX
P - N i e Aexaco = Pl mixpanel o Gingerio Glow Wheampon | 0T Yoty | 550 @tsaeman DulkG s
"::"""‘m“'*i " droocker| 2NN yowork MYTHIC —_—t 8 ucianens SOVEO Gayntheslo | 10 Foawunes || gucmmen Gnger ] wnaxmenscOpE 384T (Procens driveal preaic | Tacvus O
llv\;\':b‘\:f:ﬁ‘ R © rainforest 3§H{e @Arvioia sudigd 0 swiftype Ag;;;flfa i1 lcreach sumall 1 siable 30Med F zebra @reme O = e Gosem | oo [RENEE Fronoons £ amor sechnex
& e . o :
Daumio O con ) scale | movidius™ PRIN0B i apnasense | bitly predata | ROSCl msicorr TEMPUS painisiiams @)ACure '" & Clear ks dmotn EXE et | OTHER
i Ta3NOMS S G
COHESITY e | oRsK IHIVE birytlyt PeStrom omnius S NEQUA wiSimilarweh 3 granify custora @eresson prognos @enic ™ e €rTMus @moovit FarmLogs | echormony stem e amper
o N nexar | mavrzx ByteDunce %" (I
Qentut Wosvios e T v [ | sexeven @vrocns ausao
IMAGEN NER © orivian] s e I netradyne s oo v @ e
= i
aWS 2y Google Cloud pewewmsiws G535 1OTODATA  vmware TIBCH Toansn ORACLE  Wllnetapp $¥mosot | | co® P — Eowen Chiops o | CPTOSPEMO | ASAPP
OPEN SOURCE
DATA ACCESS COORDINATION STREAMING STATTOOLS - Al/ MACHINE LEARNING / DEEP LEARNING SEARCH LOGGING & VISUALIZATION 1 COLLABORATION SECURITY —
ol P MONITORING o
E (@nifi .mongo stalend quﬁ @ m ¥ Tensorflow theano - ﬁm'“’- ‘G“ Emtzear(h = B Beakerx frm Apache Ranger
[ LY .
camandra OGO ot @iz @ Caffe EMcoct @ pM g = K kibana ™~ @mm | KENOX
i fn : per ink 3 1o Openar  TK L ‘¥~ Rodeo
. 1=l 4£SciDB Scalalab Apsene@sivea . Solr N logstash
1 + coGaa §€ kafka  druid FeatureFu [nUQg _ “«* b Sentry
CouchDB orenroos SAK n neon™ Chainer 0 1cim Nacene ANACONDA
T [ A 2N sTorm . " O Frometheus
HEAsSE wd Spannar BCCUMIULO sy QSDIF‘y ér MaHouT  Aerosolve
DATA SOURCES & APIs DATA RESOURCES
HEALTH 101 FINANCIAL & ECONOMIC DATA AIR/SPACE/SEA . PEOPLE / ENTITIES LOCATION INTELLIGENCE OTHER DATA SERVICES INCUBATORS & SCHOOLS RESEARCH
S AE @ GE Digito! Bloomberg (. reousonseurers [3 | oow sowes | O omemar (pionet 8 | 3exjem “Eperion. | FOURSQUARE & ualtrios QPelantir © ) salvanize | opena focsbook researct
- i D> T so Quandl | = Aware  aiReecTics Im‘ , . = JATA.GOV OPERy % PLURALEIGHT VMIRI
L Practicefusion S thingworx 2 Eibmwio BCBisce  Xignite Aspire  (gmson @insideView | semsezso Plcel® @ esri ST -
e i @M‘ @ ST cuvesTher Gest o e @ 83 Ciimsen Hexagen . A e $ Bardiciands @ patacamp 2% patatiite s
- fitbit GARMIM elium Z U5 ™ PREMISE Eestimize seco [ TR Paze Quantcast 5% factual [EEEEEN <\ Mapilary emgma ro X V7 Ecrer ifal. m
| WINDWARD' £ telluslaoe BASIS P fractabee K2092 | Mg G et 7, - R
Qkinsa /\/ '»‘ww “hglenlph. SteckTwits £ pLaip O ... aFecRaPH | Cl @ cuebiq mhim“l Yex DataKind - K2 oot i S

V1 - Last updated 6/19/2018

© Matt Turck (@mattturck), Demilade Obayomi (@demi_obayomi), & FirstMark (@firstmarkcap)

mattturck.com/bigdata2018

FIRSTMARK

EARLY STAGE VENTURE CAPITAL



[BIGDATATﬁDef i ni}- <

G . A 3 SHmddadbse processosujaescalg distribuicia diversidade
e/ou velocidadede criacdorequero usode novastecnologiasde armazenamentce analise
para permitir a capturado valorinseridonosmesmos(adaptadode EMC2013)

1_ Volume de dados Big Data Size: The Volume Of Data
I . o~ Continues To Explode
Bilhdes de linhas x bilhdes de colunas The Digital Universe 2009 - 2020

Aumentode 44x de 2009 a 2020 (0,9ZB a 35ZB)

2. Complexidadede Processamento o
Estruturasde dados entonstantemudanca S
Necessidadele analisartaisdados em tempo real Zetabytes

3. Estruturasde dados

Grandevariedade(80-90%né&oestruturadg aseranalisada
Estas caracteristicas tornam necessario o uso de sistemas de computacao paralela e paralela me

(MPPmassivelyparallelprocessing
Nl amazon (&)
Fonte: EMC ( 2013) o
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BIG DATA:

Expansao em ritmo crescente
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Uma expanséo/revisao no posicionamento

COMMUNITY

VOLUME

CAPACITIES

VELOCITY VARIETY

circa 2010: the 3 V's of Big Data now: the 3 C's of Big Data

Fonte: LETOUZE, 2017

Eduardo de Rezende Francisco
eduardo.francisco@fgv.br
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Uma expanséo/revisao no posicionamento J

The C of crumbs—i.e. those “digital bread crumbs” or those “digital " ol "o
translations of human actions and interactions passively emitted and 4 Y
captured by digital devices”. At the center of our information societies

is the production of massive amounts of data through connected platforms,
social networks, and machines. This feature is important as it presides
over a fundamental qualitative shift as much as a quantitative one and gives
Big Data its deeply political nature.

Oﬂl.

INE
MILE .
. l TRANSPORTATION

CROWDSOURCING

UNSTRUCTURED
CRLNE CONTRAT
OWER PAGER)

SOCIAL uu:.unsncn.
MEDIA

CONT'ENT
OF POSTS

acameN, 116

CONNECTIONS

Fonte: LETOUZE, 2017
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Uma expanséo/revisao no posicionamento ]

The C of capacities—i.e. tools and methods to collect, aggregate and
analyze data. Algorithms—to be defined and discussed below—fall

squarely under capacities, and stand firmly at the center of this ecosystem,
as both products and drivers of its expansion. Parallel computing is another

key aspect without which Big Data would not exist as a techno-social
phenomenon as it allows making computations in a fraction of the time—
sometimes years—it would take to run them on one machine.

MACHINE

NETWORK
ANALYSIS
AND SOCIAL
PHYSICS

CROWDSOURCING

LEARNING
TECHNIQUES
AND ARTIFICIAL
INTELLIGENCE

DATASET
DISAGGREGATION
AND UNIFICATION

TEXT MINING
TOOLS
(SENTIMENT
ANALYSIS, TOPIC
MODELS, ETC)

DISTRIBUTED
NETWORKS OF
DEVICES

SPATIAL
ANALYSIS AND
GEOGRAPHIC
INFORMATION
SYSTEMS (GIS)

CLOUD
COMPUTING
AND STORAGE

Fonte: LETOUZE, 2017

Eduardo de Rezende Francisco
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Uma expanséo/revisao no posicionamento J

The C of communities—i.e. all those involved in generating, goveming
and using data, including data producers, end users, policymakers, experts, ceovoe,
privacy advocates and civic hacker communities. Namely, groups. To " A ‘e
date the two constituencies that have been the most active in levering
algorithms to make decisions of not as the centerpiece of their business
are large private companies and government agencies— notably

those in charge of surveillance activities—with academia coming third and
organized advocacy groups and networks (e.g. in the humanitarian
space) coming fourth. 2 %

2
...‘0..
°
..
°
etbegy
L ..
o
L
L]

GOVERNMENT/
MULTILATERAL NATIONAL

PRIVATE SECTOR

ACADEMIA AND (e.g. TELECOM,

FINANCIAL, etc)

RESEARCH INSTITUTIONS STATISTICAL

OFFICES (NSOs)

Fonte: LETOUZE, 2017
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Fonte: GisBI, 2015

Framework: Business Intelligence Adaptativo

_____
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Oportunidade i Pratica e Pesquisa J

E Inteligéncia Geografica esta por ai?

Aproximadamente70 a 80% damformacoesrelevantesnos
processoglecisoriostém caracterizacaaspaciakcartner Group, 2004)

U A geografia é o que possibilita a integracdo de dados, informagdes, processos,
i nclusi Dat a8i ¢

U Essaintegracdo induz uma visdo sistémica (integrada, ampla, abrangente, holistica)
da maioria das questdes necessarias as tomadas de deciséo

Q Geomarketing e GIS: Suporte a Operacao

U Descricdo, Expansdq Segmentacaoe Otimizacdo do Territério de Atuacédo

Q Estatistica Espacial: Geoinformacdao em Modelos Preditivos

U Incorporacado da Influéncia Geogréfica nos Modelosde Predicdo
de Rendae de Riscode Crédito

U  Aprimoramento do poder de explicagdo dos ModelosPreditivos

Simp6sio sobre Estrutura Tarifaria da Sabesp egggigdgaiiiiiz@?%%ebrranCISCO A N4 FGV



Indicadores
Econdomicos
baseados em
Consumo de
Energia Elétrica

Eduardo de Rezende Francisco
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EAESP

INTRODUGAO

METODOS
RESULTADOS

CONCLUSAO

Renda-e Caracterizagcao Socioeconomica

o Renda

o Indicador tradicional adotado em estudos sobre
Condicoes de Vida, Pobreza e Mercado

o Dificuldade em conseguir informacdes precisas
sobre essa variavel  (BUSSAB; FERREIRA, 1999)

o Subdeclaracédq superdeclaracaq esquecimento,
sazonalidade, recusa, etc.

o Mensurar a Pobreza é desafio extremamente relevante
nos dias de hoje  (PRAHALAD, 2005; PEREZ; PEREZ, 2008)

$

o Caracterizacédo ( Socio)econdmica ou
Poder de Consumo através de indicadores

e Posse de Bens duraveis e
Instrucado do Chefe de Familia

o Estoque de bens possuidos indica o nivel de conforto
alcancado pela familia ao longo do tempo

u Criterio de Classificacdo Econdmica Brasil



W FGV

EAESP

Critério Brasil

o Brasil
o Critério ABA (1970), ABAABIPEME (1982), Proposta de Almeida eWickerhauser (1991)

o CCEBT Ciritério de Classificacdo Econdmica Brasil
o Criado pela ANEP em 1996 e mantido pela ABEP a partir de 2004
o Estima o poder de compra de pessoas e familias urbanas
o Classes econdmicasa partir de sistema de pontuacgao

Posse de Itens (Bens duraveis) e Empregada mensalista

Itens CQuantidade de itens
0 | 1 | 2 | 3 |dou+
Televisdo em cores 0 1 2 3 4
Radio 0 1 2 3 4
Banheiro 0 4 5 G T
Automavel 0 4 7 g 9
Empregada mensalista 0 P 4 4 4 Classe Pontos
Aspirador de po 0 0 0 0 0 A1 4246
Magquina de lavar 0 2 2 2 2
Videocassete e/ou DVD 0 2 2 2 2 \ A2 35-41
Geladeira 0 4 4 4 4 B1 29-34
Freazer (aparelho independente 0 2 2 9 2 B2 23-28
ou parte da geladeira duplex) C1 18-22
C2 14-17
INTRODUGAO Grau de Instrucao do chefe de familia D 813
NETODOS Analfabeto / Primario incompleto Analfabeto / Até 3% Série Fundamental 0 E 0-7
Primario completo / Ginasial incompleto |Até 42 Série Fundamental 1
RESULTADOS Ginasial completo f Colegial incompleto |Fundamental completo P
Colegial completo f Superior incompleto |Médio completo 4
CONCLUSAO Superior completo Superior completo B8

Fonte: MATTAR, 1996; ABEP, 2004, 2008a




\rFGV Critério Brasil

EAESP

o Brasil
o Critério ABA (1970), ABAABIPEME (1982), Proposta de Almeida eWickerhauser (1991)

o CCEBT Ciritério de Classificacdo Econdmica Brasil
o Criado pela ANEP em 1996 e mantido pela ABEP a partir de 2004
o Estima o poder de compra de pessoas e familias urbanas
o Classes econdmicasa partir de sistema de pontuacao

Utilizacao de variaveis e indicadores que nao tém estabilidade ao longo do tempo
e que sao pouco discriminadores dos estratos da populacagrerEIRA, 2004)

Nao adequado para a caracterizacao de familias posicionadas nos extremos da

distribuicao de renda I em particular, para o consumidor de Baixa Renda
(MATTAR, 1996; SILVA, 2004)

Estudos aprofundados necessitam de especializ
Indicadores de consumo de grande abrangéncia
de constante atualizacdo podem ser uteis

o0es de ascender economicamente
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O Consumo de Energia Elétrica pode ser
um bom indicador para auxiliar processo de
caracterizacao do consumidor

@ Servico Essencial
o Abrangéncia e Cobertura
o 98,6% dos domicilios brasileiros @9,82% na area urbana, 99,97% na Regido SE)

07,7 982 986 o
100 - 5 948 96,0 967 97.0 968 97.2 Energia Elétrica

94 fea— e |
91,7 92,9 93,3 ' 0 - 926 -«
O g 85,6 a73 se7 893 894 901 912 W & AguaEncanada
T 84,7 95, '
834 833
80,4

821 Telefone

78,2
a0 4 77.0

70
60 -

50 4

Taxa de Atendimento (%)

40 4

INTRODUGCAO 30

METODOS 20

RESULTADOS 10

1992 1995 1994 1995 1996 1997 1998 1999 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008

CONCLUSAO

Fonte: FRANCISCO, 2002; IBGE, 2003, 2005, 2009; ABRADEE, 200z
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INTRODUGAO

METODOS
RESULTADOS

CONCLUSAO

Consumo-de Energia Elétrica

Q

O Consumo de Energia Elétrica pode ser
um bom indicador para auxiliar processo de
caracterizacao do consumidor

Servico Essencial

Abrangéncia e Cobertura
o 98,6% dos domicilios brasileiros 99,82% na area urbana, 99,97% na Regido SE)

Grande Capilaridade
o Maior que a de outras utilidades (agua, telefone, gas)
o Clientesde AaE

Precisdo e Temporalidade

o Endereco, localizacdo geografica dos consumidores
o Coletado mensalmente
o Histdrico de faturamento e arrecadacao

Exerce papel fundamental no dia -a-dia dos domicilios residenciais

Melhor caracterizacao das familias -alvo (em termos
socioecondmicos e de potencial de consumo)

Fonte: FRANCISCO, 2002; IBGE, 2003, 2005, 2009; ABRADEE, 200z
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MundOZVariagéo do PIBVariacdo Consumo de Energia

. AB ﬁ/r —
i) # — —
2 N N o —
1 / \\ /:.'Znnsumn de
/ S’

Energia

7 1 14 2000 a0 a0 i P s 00 aan 008

Brasilirenda Domiciligper capita® Consumo Residencial de Energia Elépmacapita

50 700,00
Renda Domiciliar 626,73

BT Mensal per capita B11.31 BE1,11

572,14 + 600,00
46 T 540 21 547 70 547 99 55983

"\‘ c15g7 52508
44 +
+ 500,00
42 +
125
- 420 o _
Z 40 T + 400,00 B
38 1 / . \
g 1 20000 Muitos estudos
36 T mostram alta
361 Consumo Mensal aderénC|a do Consumo
3 4= 351 Residencial de Energia
Elétrica per capita + 200,00 Total ou do Consumo
INTRODUGAO 32+ Industrial com o PIB,
] RACIONAMENTO com Renda e com
METODOS 30 : : | : : : : : : : 100,00 : :
: ualidade de Vida
1998 199% 2000 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2007 2008 kQ /

RESULTADOS

CONCLUSAO

Fonte: IPEA e BP Global (ANEEL, 2008); ELETROBRAS e IPEA (IPEADATA, 200
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o SPI T Sinalizador de Producao Industrial

o Indicador econémico mensal (AES Eletropaulo/FGV) que projeta a evolucao da
producdo fisica mensal da Industria Paulista com um més de antecedéncia

o Physical Quality of Life Indicator (PQLI) (MARTIN, 1980)

o 3 Dimensfbes: Expectativa média de Vida, Mortalidade Infantil e Taxa de
Alfabetizacao (precursor do IDH)

o Associacdo de 79% (R?) com log do Consumo de Energiaper capitai analise
de dados de 112 paises (ALAM et al., 1991)

1
i

&
-
i

R?=0,79

Plagsies gy o by IBYL 1)
H

-
-

INTRODUGAO

METODOS L= L=t ]

RESULTADOS

CONCLUSAO

Fonte: FGVAIBRE, 2007; ALAM et al., 1991
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o Indice Paulista de Responsabilidade Social (IPRS)
o Indicador municipal desenvolvido pela Fundacdo SEADE para o Estado de SP
o 3 Dimensoées: Riqueza, Educacao e Longevidade
o Tipologia (segmentacao) de 5 grupos

Contribuiciieo para o

@ Dimensio Componentes (Variaveis
I ( ) Indicador Sintético

Consumo de energia elétricana

Riqueza do . .. . 23.71%
S agricultura, no comércio e nog gervigos | :
Municipio = o _ o I ml n
Riaueza Valor adicionado fiscal per capita 13.90%
que Renda | Consumo regidencial de energia elétrica 43.51% |
TS = = o
" Remuneragéio média dos empregados com o
Familiar ) . o 19.42%
carteira assinada e do getor publico
Mortalidade perinatal 30,00%
Longevidade Mortalidade infantil 30.,00%
= ' Mortalidade de adultos de 15 a 39 anos 20,00%
Mortalidade de adultos de 60 anos ou mais 20.,00% '
% de jovens de 15 a 17 anos que concluiram o ensino oo
. 36,08%
fundamental
(1 3 - ~ = .
. Yo de jovens de 15 a 17 anos com pelo menos quatro anos .
Escolaridade Jovel I L 8.38%
de escolandade
% de jovens de 18 a 19 anos que concluiram o ensino médio 35.37%
% de criancas de 5 e 6 anos que freqiientam a pré-escola 20,17%

Ine INrormanon gap on rinanclal risk ror miions or

INTRODUGAO

Americans. More concretely, considering that many of
METODOS these millions outside the credit mainstream are
poorer, less advantaged Americans, the information
RESULTADOS can direct markets toward a faster alleviation of

~ poverty in this country.
CONCLUSAO

Fonte: SEADE, 2009; TURNER et al., 2006
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Objetivos € Objeto'de Estudo

o Examinar a Relacdo entre Consumo de Energia Elétrica e Renda Domiciliar

o Propora construcéo de um indicador de Classificacdao Econdémica dos domicilios
baseado em Consumo de Energia Elétrica , de forma a estender ou substituir o
Critério Brasil

Objeto: Municipio de Séo Paulo

Consumo de H1

Energia Elétrica o 4l Renda Familiar

H2

o HI1: Quanto maior o Consumo de Energia Elétrica residencial,
maior a Renda Domiciliar (ou Familiar)

o H2: Existe padréo de dependéncia espacial da variavel Renda Domiciliar
entre regides de Sao Paulo, com renda decrescente no sentido
Centro -Periferia

e H3: Existe padréo de dependéncia espacial da variavel Consumo de Energia
Elétrica entre regibes de Sao Paulo, com consumo de energia decrescente
no sentido Centro -Periferia
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INTRODUGAO

METODOS
RESULTADOS

CONCLUSAO

Objetivos € Objeto'de Estudo

o Examinar a Relacdo entre Consumo de Energia Elétrica e Renda Domiciliar

o Propora construcéo de um indicador de Classificacdao Econdémica dos domicilios
baseado em Consumo de Energia Elétrica , de forma a estender ou substituir o

Critério Brasil

Objeto: Municipio de Séo Paulo

Consumo de
Energia Elétrica

Renda Familiar

2 Niveis de
Investigacao :

Contribuicbes Metodoldgicas
A Aprimoramento da Avaliacdo da Relacdo através do uso de Modelos Espaciais

A Refinamento dos Modelos Espaciais para dados pontuais através de técnicas de
espalhamento de pontos no interior dos poligonos
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o Mapas das 456 Areas de Ponderacéo do municipio de Sdo Paulo

Consumo Domiciliar (kWWh)
1761 a1538
[11539a1948
[ ]1945a2153
[ 12153a2308
[ 12305 a2481
[ 2481 a2B6 5
] 2665 a285 3
I 2853 a3105
I 3105 a350,1
I 550,1 a409 5
I 4095 a5123
12536798

[ [l

Renda Média Domiciliar (R$)
[ ]531,73a 209,98
[_] 809,98 a 996 45
[ 996,45 a 1.208,71
[ ]1.208,71 a1.44514
[ 1.445,14 a1.742,36
D 1.742,36 22.014,34
I 201434 32.338,92
I 2.335,92 a2.847,08
I 254708 a3.547,92
B 3547.92 24.735,28
B ¢ 735,29 2 6.503,64
I 550364 238,596,490

B 11.1965.85

INTRODUGAO

METODOS

RESULTADOS Consumo de

Renda Domiciliar Energia Elétrica

CONCLUSAO
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RESULTADOS

CONCLUSAO

Consumo de
Energia Elétrica

Metodologia s

H1
+ H2
+

INVESTIGACAO TERRITORIAL

Censo Demografico 2000 + Consumo de Energia
(IBGE) (AES Eletropaulo)

AUnidade de Analise: Area de Ponderacéo
A303.669 domicilios amostrados (representando3.032.095 )
A3.037.992 clientes residenciais da AES Eletropaulo

1,,3__‘ P T lﬁ\
AT &

g

tt%;i‘-ﬁ""' s

j IS oo
L

b R

W=t lh

Sao Paulo

13.278

Setores
Censitarios

~ >

456

Areas de
Ponderacao
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INTRODUCAO

METODOS

RESULTADOS

CONCLUSAO

Metodologia

Consumo de
Energia Elétrica

INVESTIGACAO TERRITORIAL

H1
+ H2
+

Censo Demografico 2000 + Consumo de Energia

(IBGE)

AUnidade de Analise: Area de Ponderacéo

(AES Eletropaulo)

A303.669 domicilios amostrados (representando3.032.095 )
A3.037.992 clientes residenciais da AES Eletropaulo
A Construcéo do Critério Brasil Adaptado ao Censo Demografico 2000 (CBA)

Critério Brasil *

Criterio Brasil Adaptado

ltens Quantidade de itens Itens Quantidade de itens
0 | 1| 2 | 3 |dou+ 0 | 1| 2 | 3 |dou+

Televisdo em cores 0 2 3 4 5 Televisdo em cores 0 2 3 4 5
Radio 0 1 2 3 4 Radio 0 1 1 1 1
Banheiro 0 2 3 4 4 Banheiro + Sanitario 0 2 3 4 4
Automavel 0 2 4 5 5 Automavel 0 2 4 5 5
Empregada mensalista 0 2 4 4 4 Empregada doméstica 0 2 4 4 4
Aspirador de pa 0 1 1 1 1 Aspirador de pa 0 0 0 0 0
Maquina de lavar 0 1 1 1 1 Maquina de lavar 0 1 1 1 1
Videocassete efou DVD 0 2 2 2 2 Videocassete efou DVD 0 2 2 2 2
Geladeira 0 2 2 2 2

Freezer (aparelho independente 0 1 1 1 ’ Geladeira ou Freezer 0 2 2 P P
ou parte da geladeira duplex)

*: Critério Brasil em vigor em 2000
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H1
+ H2
+

INVESTIGACAO TERRITORIAL

Censo Demografico 2000 + Consumo de Energia
(IBGE) (AES Eletropaulo)

AUnidade de Analise: Area de Ponderacéo

A303.669 domicilios amostrados (representando3.032.095 )

A3.037.992 clientes residenciais da AES Eletropaulo
A Construcéo do Critério Brasil Adaptado ao Censo Demografico 2000 (CBA)
A Sobreposicéo geografica e Juncéo Espacial

A >

CONSUMO DE ENERGIA (kWh)
por Cliente

RENDA Familiar Média (R$)
ot Pontuacédo CBA
por Area de Ponderacao

>V

-

Areas de Ponderac&o(poligonos)
Fa b, S—

INTRODUCAO ) ) ~ .
Areas de Ponderacéo(poligonos)

. L~ 7 ey

RESULTADOS

CONCLUSAO
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Energia Elétrica
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H1
+ H2
+

INVESTIGACAO TERRITORIAL

Censo Demografico 2000 + Consumo de Energia
(IBGE) (AES Eletropaulo)

AUnidade de Analise: Area de Ponderacéo
A303.669 domicilios amostrados (representando3.032.095 )
A3.037.992 clientes residenciais da AES Eletropaulo
A Construcéo do Critério Brasil Adaptado ao Censo Demografico 2000 (CBA)
A Sobreposicéo geografica e Juncéo Espacial
ATécnicas de Andlise

Proposicdo Tecnica de Analise

H1 Predicdo da Renda através de OLS, SAR, GWR e GWR+SAR
(16 regressoes)
H2 Auto-correlacao espacial (I de Moran) e LISA maps da Renda Familiar a
partir de diversas matrizes de vizinhancga
INTRODUCAO
.
H3 Auto-correlacao espacial (I de Moran) e LISA maps do Consumo de
RESULTADOS Energia Elétrica a partir de diversas matrizes de vizinhanca
CONCLUSAO




Estatistica Espacial

Yoy
§ + Nao capturam a depend @l do fendmeno -"1"'u —
Dloram's I=10.
Linear Tradicional ) lo-Regressive) ighted Regression)

. / de Moran
v=Xf+¢ y:ﬂf\Wy_F“ﬁ_Fg (o Vf,..;f}{,..\.g

* Monnntatinticn Dot ] . Z WZ —
y AVA

W _RENDADOM

Yo X (9)
y : X RENDADOM
1 N . 2%
. Z — vetorde desvios (Z =YV -V ),
y ' W — matriz de proximidade (com as linhas

normalizadag),
WZ — wvetor da media ponderada, onde cada

S a— S - 7 elemento contem o valor da media dog attibutos dos
Modelo Global Modelo Global il
vizinhos.

- * c - - HZ\___'_\____.._____ h A =
- Indicador de AuteCorrelacéo EsmgxﬁlW AIC ou CV para a determinac&o
Para pesos diferentes nos elemepieadaz808i@as de Autg(;orrgagff;\o da Amostra Local (proprio de GWR)
-Qual o +
Mﬂdl’,lﬂWLM(Wflﬂmf’ljllllt’dfM()dl’]) '51‘@% g{g}i r'glg“"é q M|n|r Termo EspaC|a| Au@greSS|Vo (SAR)
v=qXB+& . com q=|28x 2N Akaik  apropriado nas amostras locais
Dispersed <€ > auerea] MiNIMizacao por

Cross-Validation (CV)



Indicadores de Renda baseados em Consumo de Energia Elétrica

w Auto-Correlacdo Espacial dos Construtos

¢ |de Moran da Renda > 0,7&€1 de Moran do Consumo de Energia > 0,58
na maioria das matrizes de vizinhanca adotadas

¢ LISAmaps: alta renda no centro, areas de transicdo no entorno e heterogeneidade das baixas rendas nas

regides periféricas

RESULTADOS i INVESTIGACAO

TERRITORIAL

¢ Quanto maior o numero médio de vizinhos por area, menor a magnitudd de Moran, maior a significancia
das areas Baix@aixo (principalmente) e AltdAlto e menores as areas de transicao de regimes

W: Contiguidade de 12 ordem do tiQoieen

Renda Domiciliar

[ ] Né&o Significante
Il Alto 7 Alto
Il Baixoi Baixo
[ Baixoi Alto
] Altoi Baixo

[ ] N&o Significante

W_Renda

| =0,7722

Renda

Consumo de Energia Elétrica

8

=

Q

c

(T

o}

Q- 2 g
L, ]
Sy 8

| =0,6661

Consumo Energia



Indicadores de Renda baseados em Consumo de Energia Elétrica
RESULTADOS i INVESTIGACAO TERRITORIAL

Kemelm k=9

R?=86,80% R2=94,44% R2=96,80% R?=98,01%




